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Impact of melanocytic lesion image databases on the
pre-training of segmentation tasks using the UNET
architecture
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e ;. Qué es Imagenet?
e ;. Qué es una red pre-entrenada?
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Preguntas de
Investigacion y Objetivos
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Unn Preguntas de Investigacion SISI /A
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 Determinar si el pre-entrenamiento con Imagenet ayuda a obtener mejores
resultados para bases de datos de lesiones melanociticas.

« Determinar si al realizar pre-entrenamientos con diferentes bases de datos de
lesiones melanociticas se obtiene un mejor modelo.

« Determinar si usar base de datos de lesiones melanociticas sumado a Imagenet
obtiene mejores resultados que utilizar solamente Imagenet.
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Materiales y Metodos
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Unn Base de Datos
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Muestra de imagenes del conjunto de datos de ISIC [1] [2]
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Unn Base de Datos STS'VA
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Muestra de imagenes del conjunto de datos de Beuren et al. [4]
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Arquitectura SIS' /A
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’ I"I’I =» conv 3x3, RelLU

copy and crop

“.. ¥ max pool 2x2

4 up-conv 2x2

= conv 1x1
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Métricas de
Evaluacion
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Unn Métricas — STSI /A
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* Interception over Union (loU)

IoU=0 IoU=1/7 ToU=1

Métricas para la segmentacion [6]
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Métricas — STS'VA

ANTONIO NAF!IAK\ID Segmentacién

Puntaje F1 [6]
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Resultados
Experimentales
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Unn Resultados con BD1 SISI A

UNIVERSIDAD s  signal
ANTONIO NARINO XX iccecing and artcia vison 2021

Original BD3+BD1 BD2+BD3+BD1

Pre-entrenamiento Modelo Jaccard | F1

Imagenet Imagenet+BD1 0.59 0.69
No BD1 0.57 0.67
Imagenet+BD?2 Imagenet+BD2+BD1 0.58 0.69
BD2 BD2+BD1 057 0.68
Imagenet+BD3 Imagenet+BD3+BD1 0.61 0.71
BD3 BD3+BDl1 0.56 0.66
Imagenet+BD2+BD3 | Imagenet+BD2+BD3+BDI1 | 0.62 0.72
BD2+BD3 BD2+BD3+BD1 0.58 0.69
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Unn Resultados con BD2 SISI
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Original BD1+BD2 BD1+BD3+BD2

Pre-entrenamiento modelo Jaccard | F1

Imagenet Imagenet+BD?2 0.70 0.81
No BD2 0.70 0.81
Imagenet+BD3 Imagenet+BD3+BD2 0.75 0.85
BD3 BD3+BD2 0.78 0.87
Imagenet+BD1 Imagenet+BD1+BD2 0.80 0.88
BDI BDI1+BD2 0.74 0.84
Imagenet+BD1+BD3 | Imagenet+BD1+BD3+BD2 | 0.80 0.88
BDI1+BD3 BD1+BD3+BD2 0.74 0.83
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Unn Resultados con BD3 SISI |
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Original BD1+BD3 BD1+BD2+BD3

Pre-entrenamiento Modelo Jaccard | F1

Imagenet ImageNet+BD3 0.56 0.63
No BD3 0.61 0.69
ImageNet+BD?2 ImageNet+BD2+BD3 0.68 0.75
BD2 BD2+BD3 0.68 0.76
ImageNet+BD1 ImageNet+BD1+BD3 0.65 0.71
BDI BDI1+BD3 0.73 0.81
ImageNet+BD1+BD2 | ImageNet+BD1+BD2+BD3 | 0.53 0.65
BD1+BD2 BD1+BD2+BD3 0.64 0.71
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Unn Conclusioén
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En los experimentos se pudo observar que:

. Los modelos pre-entrenados con imagenes de lesiones melanociticas obtienen mejores resultados
que aquellos modelos que no utilizan pre-entrenamiento para la segmentacion.

. Agregando mas modelos pre-entrenados con base de datos de lesiones melanociticas se obtienen
mejores resultados en la mayoria de los casos.

. Para la mayoria de las pruebas realizadas se puede observar que utilizar Imagenet solamente en el

pre-entrenamiento obtiene peores resultados que combinando el pre-entrenamiento con otras bases de
datos de lesiones melanociticas.

Los pesos del mejor modelo obtenido que corresponde al pre-entrenamiento Imagenet+BD1 se encuentra
disponible en http://zenodo.org/record/5230556.
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Grabacion de la presentacion: https://youtu.be/AGbbyeAzAvk
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